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¿Qué es la 
Inteligencia
Artificial?

1
INTRODUCCIÓN A 

LA INTELIGENCIA 

ARTIFICIAL (IA)
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INFORMÁTICA

INTELIGENCIA ARTIFICIAL

MACHINE LEARNING
(Aprendizaje Automático)

APRENDIZAJE SUPERVISADO

APRENDIZAJE NO SUPERVISADO

¿QUÉ ES LA INTELIGENCIA ARTIFICIAL?

DEEP LEARNING
(Aprendizaje Profundo)

REDES NEURONALES
PROGRAMACIÓN QUE PERMITE DETECTAR 

PATRONES EN GRANDES CONJUNTOS DE 

DATOS

COMBINACIONES DE 

ALGORITMOS TRATANDO DE 

IMITAR LA INTELIGENCIA 

HUMANA

CONJUNTO DE ALGORITMOS QUE 

APRENDEN A PARTIR DE LOS DATOS Y 

MEJORAN CON LA EXPERIENCIA SIN 

TENER QUE SER PROGRAMADAS 

EXPLÍCITAMENTE

ALGORITMO:

• Secuencia de pasos finitos bien definidos que resuelven un problema.

• Conjunto de instrucciones sistemáticas que se utilizan para realizar una determinada tarea.

APRENDIZAJE POR REFUERZO
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ALGORITMOS DE APRENDIZAJE SUPERVISADO
• Regresión lineal y logística. Usados por predecir una variable continua o 

categórica, respectivamente.

• Máquinas de soporte vectorial (SVM). Para clasificación y regresión en datos 

complejos.

• Árboles de decisión y bosques aleatorios. Usados en clasificación y 

regresión, y famosos por su interpretabilidad.

ALGORITMOS DE APRENDIZAJE NO SUPERVISADO
• Clustering (K-Means, Jerárquico). Para agrupar datos no etiquetadas en 

clusters o grupos.

• Análisis de componentes principales(PCA). Por reducir la dimensionalidad de 

los datos.

ALGORITMOS DE APRENDIZAJE POR REFUERZO
• Q-Learning, Deep Q Network (DQN).Utilizados por enseñar a agentes cómo 

actuar en un ambiente por maximizar alguna noción de recompensa 

acumulativa.

ALGORITMOS DE APRENDIZAJE PROFUNDO
• Redes neuronales convolucionales (CNN). Especialmente poderosas en 

tareas de visión por computadora.

• Redes neuronales recurrentes(RNN), Long Short-Termo Memory (LSTM). 

Usadas en el procesamiento del lenguaje natural (PLN) y series temporales.

• Transformadores. Como BERT y GPT, empleados en comprensión y 

generación de texto (LLM).

¿QUÉ ALGORITMOS SE UTILIZAN EN INTELIGENCIA ARTIFICIAL?

ALGORITMOSDE OPTIMIZACIÓN
• Descenso del gradiente. Utilizado por optimizar funciones de pérdida en 

muchos algoritmos de aprendizaje de máquinas.

ALGORITMOS DE RECOMENDACIÓN
• Filtrado colaborativo, factorización de matrices. Utilizados en sistemas de 

recomendación cómo los que se encuentran en plataformas de comercio 

electrónico y entretenimiento.

ALGORISTOS DE DETECCIÓN DE ANOMALÍAS
• One-ClassSVM, Isolation Monte. Para detectar patrones anormales en las 

datos, cómo fraude en transacciones financieras.

ALGORITMOS DE REGLAS Y BASADOS EN 

CONOCIMIENTO
• Sistemas expertos. Utilizan una base de conocimientos y reglas para 

emular la toma de decisiones experta en un dominio específico.

ALGORITMOS HÍBRIDOS Y ENSAMBLE
• Stacking,Bagging,Boosting. Combinan varios modelos por mejorar la 

precisión y robustez.
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¿QUÉ ALGORITMOS SE UTILIZAN MEDICINA?

ALGORITMOS SUPERVISADOS
Aprenden a partir de datos etiquetados, es decir, datos que 

incluyen la respuesta deseada. Se utilizan para tareas como 

clasificación, regresión y detección de anomalías. ALGORITMOS NO SUPERVISADOS
Aprenden a partir de datos sin etiquetar. Se utilizan para tareas 

como grupo, reducción de dimensionalidad y aprendizaje de 

representación.
CLASIFICACIÓN: Usados para asignar un conjunto de datos a una de 

varias categorías. Por ejemplo, se puede utilizar para clasificar imágenes de 

lesiones cutáneas en benignos o malignos.

• Google Deep Mind desarrolló un algoritmo ml para diagnosticar el 

cáncer de mama con una precisión del 99,9%.

• BabylonHealth utiliza un algoritmo de aprendizaje automático para 

diagnosticar la neumonía con una precisión del 90%.

REGRESIÓN: Usados para predecir un valor continuo a partir de un 

conjunto de datos. Por ejemplo, puede utilizarse para predecir la presión 

arterial de un paciente en función de su edad, sexo y otros factores.

• Insilico Medicine utiliza un algoritmo de ML para predecir la 

respuesta a los medicamentos en pacientes con cáncer.

• DeepMind desarrolló un algoritmo de ML para predecir la progresión 

de la enfermedad de Alzheimer con una precisión del 90%.

DETECCIÓN DE ANOMALÍAS: Este tipo de algoritmos se utiliza 

para identificar datos que se desvían de la norma. Por ejemplo, puede 

utilizarse para detectar pacientes con una probabilidad de sufrir un infarto.

• IBM Watson Health utiliza un algoritmo de ML para detectar casos 

de infección por COVID-19 en imágenes de tomografía 

computarizada.

• Johnson & Johnson utiliza un algoritmo de ML para detectar casos 

de sepsis en pacientes hospitalizados.

AGRUPAMENTO: Usados para dividir conjuntos de datos en grupos 

homogéneos.Pe. se puede utilizar para agrupar a pacientes en función de su 

historial médico.

• GoogleHealth utiliza un algoritmo de ML para agrupar a pacientes en 

función de su riesgo de desarrollar una enfermedad cardíaca.

• Cancer Research UK utiliza un algoritmo de ML para agrupar a 

pacientes en función de su respuesta a tratamientos contra el cáncer.

REDUCCIÓN DE DIMENSIONALIDAD: Usados para reducir el 

número de variables en un conjunto de datos.Pe. se puede utilizar para reducir 

el tamaño de imágenes médicas para facilitar su procesamiento.

• Nvidiautiliza un algoritmo de ML para reducir la dimensionalidad de 

las imágenes de resonancia magnética para detectar tumores 

cerebrales.

• Cebra Medical Visión utiliza ML para reducir la dimensionalidad de las 

imágenes de tomografía computarizada para detectar osteoporosis.

APRENDIZAJE DE REPRESENTACIÓN: Usados para aprender 

una representación de los datos que es más útil para una determinada tarea. 

Por ejemplo, puede utilizarse para aprender una representación de las 

imágenes médicas que sea más fácil de clasificar.

• Google Brain utiliza un algoritmo de ML para aprender una 

representación de las imágenes médicas que resulta más útil para 

detectar el cáncer de pulmón.

• AstraZeneca utiliza un algoritmo de ML para aprender una 

representación de los datos genéticos que es más útil para predecir 

la respuesta a los medicamentos.
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Un modelo es un conjunto de algoritmos que simulan un sistema complejo o especializado

MODELO PREDICTIVO 

COSMOLÓGICO 

PTOLEMAICO DE LAS 

ESFERAS CELESTAS

MODELO PREDICTIVO 

METEOROLÓGICO A 

CORTO PLAZO

MODELO PREDICTIVO 

DE COMPORTAMIENTO 

CONECTADO

¿QUÉ ES UN MODELO?

MODELOS 

PREDICTIVOS DE 

DETECCIÓN 

PRIMERENCA

MODELOS PREDICTIVOS -

CAUSALES POR MEDICINA 

PERSONALIZADA

MODELOS 

GENERATIVOS LARGE 

LANGUAGE MODELOS

MODELOS PREDICTIVOS 

Y ESPECIALIZADOS DE 

AJEDREZ

MODELOS GENERATIVOS 

DE IMAGEN, AUDIO, 

VÍDEO...
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IMAGEN DATOS TABULADO

LOS MODELOS PREDICTIVOS
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TEXTO VÍDEO

LOS MODELOS PREDICTIVOS
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Antaño
Septiembre 

2022

Noviembre

2022
Junio 2022

+500 ALGORITMOS DE IA APROBADOS

Double Asteroid

Redirection Test

6.600 m/s 13.000 m/sa 11M Km

UN POCO DE HISTORIA…

DALL-E (2021)
(basado en GPT-3)
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¡¡ El Metaverso y el 5G ni se ven!!

?

IMPACTO DE LA IA A PARTIR DE GPT
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GPT 3.5
Generative Pre-trained Transformer

ChatGPT
GitHub Copilot

DALL-E

Generative Pre-trainedTransformer

NOVIEMBRE 2022

ESTO ES HISTORIA!!

NOVIEMBRE 2022
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GPT 4, LLAMA, Claude, Gemini... son LLM
(grandes modelos de lenguaje)   basados en el

Procesamiento de Lenguaje Natural (PLN)
(análisis probabilístico de la siguiente palabra gracias a las Redes Neuronales capaces de encontrar patrones gramaticales y semánticos)

MODELOS PREDICTIVOS 

GENERATIVOS
Construcción gramatical y 

semántica

Generación de conocimiento

INFERENCIAENTRENAMIENTO

LOS MODELOS GENERATIVOS

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com



¿Cómo
funciona 

ChatGPT?

2
LA INTELIGENCIA 

ARTIFICIAL 

GENERATIVA
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TRAINING LANGUAGE 

MODELOS TO FOLLOW 

INSTRUCTIONS WITH 

HUMAN FEEDBACK

PUBLICADO POR OPENAI EN ABIERTO EL 27 DE ENERO DE 2022 (68 páginas)

Junto al paper de Bitcoin/Blockchain es de los más leídos y citados del mundo; ambos publicados fuera de los circuitos habituales

GPT 3

LA SEMILLA DE LA REVOLUCIÓN
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X1

Xn

X2

¿QUÉ ES UNA RED NEURONAL?

DESCENSO DE 

GRADECIENTE

Y1

Ym

?
Esto es una 

caja negra

OBJETIVO:

minimizar la función de pérdidas 

respecto a la tarea asignada

RED NEURONAL
• Ingenio matemático que “se auto-programa” para obtener 

un objetivo específico por el método de prueba-error 

masivo.

• El tipo de objetivo que resuelve de forma óptima es el 

relativo a detección de patrones.

• Es una programación emergente e inextricable (caja negra).

• Puede ser entrenada de forma supervisada, no supervisada 

y por refuerzo.

Los procesadores actuales 

están optimizados por esta 

tarea (descenso de gradiente), 

compartida con la aceleración 

de gráficos por juegos y por 

la minería de datos

El concepto de Red Neuronal es 

antiguo (50's), pero hasta ahora 

no teníamos los datos ni la 

capacidad computacional
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EL PROCESAMIENTO DEL LENGUAJE NATURAL

RETO
¿Cómo hacer que un ordenador comprenda el lenguaje 

natural?
(pe. AUTOCOMPLETAR)

Procesamiento del Lenguaje Natural (PLN)

Codificar las normas del lenguaje (sintaxis, gramática, semántica, excepciones...)? INGENTE

Aprender los Patronos (MachineLearning/Deep Learning+Datasets) FACTIBLE

COMMON CRAWL
(un repositorioinmensocon millones de webs 

públicamenteaccesibles; araña tipo Google)

WIKIPEDIA

OPENWEB TEXTO2
(un repositorio de todas las webs enviadas a Reddit y 

de todas las conversaciones generadas)

GITHUB
(plataforma vertical para programadores)

[ 2 CORPUS SECRETOS DE LIBROS ]
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EL LENGUAJE DE LAS MÁQUINAS: LA TOKENIZACIÓN

Las máquinas sólo “comen” 0s y 1s:TOKENS

CODIFICACIÓN 

POR 

CARÁCTERES

Pe. ASCII q=113

CODIFICACIÓN 

POR PALABRAS

Pe. Perro=16A54N3

TOKENIZACIÓN

NORMALIZACIÓN

+

LEMATIZACIÓN

+

CARACTERIZACIÓN PLN

El proceso de 

tokenización lo hace 

una Red Neuronal 

dedicada

DATOS

Cada token tiene un 

valor numérico único 

y puede referirse a 

una palabra, una 

frase, un trozo de 

palabra...

¿QUÉ SIGNIFICA ESTE 

VALOR ÚNICO?

2 4 12

Es la propia Red 

Neuronal la que nos 

ha “iluminado” de 

cuál es la mejor 

forma de dividir 

texto en tokens

NORMALIZACIÓN+

LEMATIZACIÓN +

PONDERACIÓN
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EL EMBEDDING (1/3)

[1,0,0]

[0,1,0]

[0,0,1]

Vector con tantas 

posiciones como palabras 

tenga nuestro idioma 

(~100.000)

ONE-SHOT ENCODING

¿CÓMO SE CODIFICA 

ESTA INFORMACIÓN?

Pero nosotros sabemos que 

un gato y un elefante están 

más cerca que con un...

COMPACTAR Y 

ORDENAR

Edad

Color piel Color piel

2-dim 1-dim

∞-dime
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EL EMBEDDING (2/3)

Esta reducción de dimensionalidad (compactación y ordenación) es lo 

que hacen las Redes Neuronales [para encontrar patrones]

[X1, X2, ..., X100.000]
Palabras en español

[N1, N2, ..., N300]

0.007398007903248072 2065973, 0.026497453451156616, 0.010595359839498997, 0.0190864410251379, 0.0038335588760674,400 52338504 8, 0.009098375216126442, 0.0030140099115669727, -0.05626726150512695, -0.0396095551550890 956799119710922, 0.057768501341342926, -0.017375102266669273, 0.015590683557093143, -0.022376490756869316, 0.10152265429496765, -0.05138462409377098, 

0.02584736 55359, 0.0009145145886577666, -0.06275367736816406, 0.03610750287771225, 0.050807688385248184,64 837208271, -0.1264101266860962, -0.0003191891883034259, 0.04311852902173996, -0.14792846143245695,9 2032676935196, 0.011479354463517666, 0.02979433164000511, 0.06154156103730202 , -0.04609882831573486, -0.053286727517843246, -0.016268745064735413, 

0.03660176321864128, -0.071644 265694, -0.1446477174758911, 0.09316877275705338, -0.1279120296239853, 0.030971739441156387, 0.037 6240845, -0.028527621179819107, -0.10431249439716339, 0.03328850120306015, 0.1295083463191986, 000 11174202, 0.0599723681807518, 0.025970442220568657, - 0.03521350771188736, -0.015058198012411594, 0.005818498786538839, 0.013812823221087456, 

0.0150646 5059624, 0.039051759988069534, 0.007009583059698343, -0.02910810336470604, 0.1011449322104454,36 43010354042, -0.07582768052816391, -0.04469817131757736, -0.06026916950941086, 0.04192522168159485, 6226660311222, -0.0647699236869812, -0.14182332158088684, 0.07568981498479843, 0.00279893167316913 , 0.012406392954289913, -0.09695082157850266, -

0.0014245212078094482, -0.018527435138821602, 0.008 8679065704, 0.048697732388973236, 0.017661960795521736, 0.036917395889759064, 0.005680330563346 419259393122047e-05, -0.002204198157414794, -0.007295176852494478, 0.008355203084647655, -0.0150823 587147, 0.05527794361114502, 0.020942343398928642, - 0.019445667043328285, -0.15129604935646057, 0.0337672121822834, 

0.0019582323729991913, -0.00140925 934288, -0.08176489174365997, 0.024112699553370476, -0.1015794649720192, 0.05419696122407913, 6.03 84509277, 0.004180640447884798, 0.01880498044192791, 0.01923936977982521, -0.041859131306409836,20 94367054104805, -0.03678150847554207, 0.03255629166960716, -0.008087233640253544 , -0.07101460546255112, 0.024909185245633125, -

0.0369131900370121, 0.035895638167858124, 0.0047855 3754177, -0.0029735821299254894, 0.030521586537361145, 0.04243304952979088, 0.05969628319144249,5 002054929733, -0.004820443224161863, 0.0651308000087738, 0.13445857167243958, -0.06609761714935303, 0.01714201085269451, 0.019574925303459167, -0.00021718556 1752, 0.05964002385735512, -0.0715465098619461, 

0.04068697988986969, -0.09640928357839584, -0.07139 98767, 0.009602724574506283, -0.05649569258093834, 0.0025645969435572624, -0.05413592606782913,65 65477705002, 0.08609342575073242, 0.050908517092466354, - 0.05604008585214615, -0.005856652744114399, 0.02329830639064312, 0.08168350160121918, -0.07186133 546, -0.08970167487859726, 0.024058541283011436, -

0.02770240046083927, -0.025339743122458458, 0.033 14128399, -0.02829679660499096, -0.07363404333591461, 0.0556303896009922, 0.0002929845068138093,8. 411086797714, -0.0021529451478272676, 0.004276854917407036 , 0.04970701038837433, 0.02516869269311428, -0.05129590258002281, 0.0767773333557774 1118, -0.05183032900094986, 0.05824366584420204, 0.047829821705818176, -

0.13605566322803497, 0.055 7639313, 0.011368651874363422, -0.05135396867990494, -0.00048283161595463753, -0.06719424575567245, 254448875784874, -0.03858991339802742, 0.036364443600177765 , -0.025158191099762917, 0.030907975509762764, -0.08114158362150192, 0.09369450062513351, 0.09401 1430702, -0.01041880901902914, 0.0552687831223011, 0.07056140154600143, 

0.06628888100385666, 2.85 87852955, -0.038310837000608444, -0.0032484608236700296, -0.010157674551010132, 0.085805244743828,7 0837885737419, -0.0071502267383039, -0.02955375239253044, 0.0289775263518095 , 0.002539787907153368, -0.07370137423276901, 0.026873936876654625, 0.02770836278796196, 0.02776 020111, 0.037974126636981964, 0.061377692967653275, 0.05020896717905998, -

0.1109858900308609, -000 342048645, 0.18769624829292297, 0.10594339668750763, -0.05118405446410179, 0.06405289471149447,4 701216697693, -0.048911526799201965, 0.041514985263347626, -0.005742703098803759, 0.0034058222081512213, 0.01214022096246481, -0.037784647196531296, 0.008946173824369907, -0.030553 09189606, 0.02660788968205452, 0.05596623942255974, -

0.03365514427423477, 0.09071480482816696,20 34222221375, 0.03441822528839111, 0.003703191876411438, 0.002236866159364581, -0.0604294314980608 876436740159988, 0.01411499921232462, -0.07860662043094635, 0.06403335183858871, -0.15925477445125 -0.01012679934501648, -0.10094276070594788, 0.01604175567626953, 0.006357499398291111, 0.021719359 528, -0.029795801267027855, 

0.020991159602999687, 0.027527112513780594, 0.07752928882837296, -0.01 48350906, -0.0327356792986393, -0.11220412701368332,0.03347017243504524, -0.04368103668093681, -0.00044717983109876513, -0.029803894460201263, 0.069633 9698486, -0.055449601262807846, 0.07417158037424088, -0.022331053391098976, -0.117675274610519453 905253648758, 0.031432103365659714, 

0.03378641605377197, 0.07572634518146515, -0.0474930703639471 8255213499069214, -0.010222465731203556, 0.021690042689442635, -0.1339070200920105, 0.007615163456648588, -0.0929502621293068, 0.0597759324 19034]

Espacio algebraico 

300-dim

Esta compactación depende 

de la tarea asignada

(AUTOCOMPLETAR)

https://projector.tensorflow.org/
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EL EMBEDDING (3/3)

Partimos de un espacio de Embedding ya existente: 

Word2vec (Google, 2013) con la tarea

PALABRAS RELACIONADAS.

La tarea que tiene assignada ChatGPT es: 

AUTOCOMPLETAR

HASTA AQUÍ, ¡¡NINGUNA TAREA HA SIDO 

SUPERVISADA!!
(AUTO-APRENDIZAJE DE LOS DATOS DE ENTRENAMIENTO)
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p(n+1) = f(n, n-1, n-2...)

n+1 n

n

Secuencia máxima:

1000 tokens

Para saber la probabilidad de la siguiente 

palabra (n+1) necesitamos saber la palabra 

actual (n). Esto supone que hasta que no 

sabemos la palabra actual (n), no podemos 

calcular la siguiente palabra (n+1).

NO PERMITE HACER CÁLCULOS EN 

PARALELO

EL PROBLEMA DE LA MEMORIA

CON CIEN CAÑONES POR BANDA

Las frases son secuenciales

Red Neuronal Recurrent

El gato dormía tranquilo bajo el árbol mientras movía su cola

LIMITACIÓN SEVERA PARA LOS MODELOS
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MECANISMOS DE ATENCIÓN

XN1

XN2

Vector de 

propiedades 

inherentes de esta 

palabra

Vector de propiedades 

interesantes por esta 

palabra

El gato dormía tranquilo bajo el árbol mientras movía su cola

MI PERFIL

LO QUE BUSCO
VECTOR DE 

ATENCIÓN

(producto escalar)

ATTENTION IS ALL YOU NEED
(EQUIPO DE IA DE GOOGLE - DICIEMBRE 2017)

TRANSFORMERS

Añade una capa de información a los tokens, indicando

otros tokens relacionados y permitiendo cálculos en 

paralelo
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SUPERVISED & REINFORCEMENTO LEARNING 

FROM HUMAN FEEDBACK

APRENDIZAJE SUPERVISADO

Miles de estudiantes universitarios
(de países en vías de desarrollo)

escriben respuestas ideales a preguntas 

formuladas por profesores universitarios
(estadounidenses)

APRENDIZAJE POR REFUERZO

Miles de estudiantes 

universitarios
(de países en vías de desarrollo)

piden 4 respuestas a preguntas 

complejas y las ordenan de 

mejor a peor
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Dataset

Tokenización

Embedding

Transformers

Optimización

Sampling

Creación (PLN)
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EL PROCESO BÁSICO COMPLETO
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SAMPLING+ RECONSTRUCTION (PLN)4

Pequeños saltos "aleatorios" en 

tokens cercanos en la fase de 

INFERENCIA

Los gatos comen sardinas

gat com sardin  gat come sardin

mixin comen pez

gatit cazaba ancho

Los gatos comen sardinas

La mixina se comió un pez

Una gatita caza anchoas

SAMPLING RECONSTRUCCIÓN

LA INFERENCIA

La TEMPERATURA es el 

hiperparámetro que 

controla la "creatividad"

topP es el hiperparámetro

que controla la "proximidad"
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• 100.000 palabras en inglés, español...

• 12.288 tokens

• 12.288 marcadores probabilísticos por token

• 96 niveles de la red neuronal

• 49.152 neuronas por capa oculta

175.000
MILLONES DE 

PARÁMETROS

DESCENSO DE GRADECIENTE

AJUSTE FINO

LOS PARÁMETROS
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LOS GRANDES MODELOS DE IMAGEN: GAN VS. DIFFUSION

GAN (Generative Adversarial Networks)
Dos redes neuronales enfrentadas (Generadora vs. 

Discriminadora). La Generadora trata de crear imágenes 

realistas y la Discriminadora determina si la imagen es real o 

fake, en un ciclo de optimización constante.

Diffusion
Entrenamos la red para discriminar imágenes a las que 

añadimos ruido paulatinamente. Genera las imágenes a partir 

de ruido.

Genera imágenes más realistas

Eficiencia computacional

Mucho más control en las imágenes generadas

“El David siempre estuvo allí amagado en ese gran mármol, lo 
único que yo hice fue quitar las partes que sobraban.”

MiguelÁngel Buonarroti(1475-1564)
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MIXTURE OF EXPERTS (MoE)

La Mezcla de Expertos (MoE) es una técnica de APRENDIZAJE 

AUTOMÁTICO (ML) en la que se utilizan diferentes redes expertas 

(learners) en función de la tarea a completar.

Se diferencia de las técnicas de Ensemble en que sólo se ejecutan uno o unos pocos 

modelos expertos para cada entrada, mientras que en las técnicas de ensemble todos 

los modelos se ejecutan para cada entrada.
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LOS GRANDES MODELOS DEL MUNDO

SORA: UN MODELO DEL MUNDO MÁS QUE UN MODELO DE VÍDEO
Lo más impactante de Sora no es que pueda generar vídeos de hasta 1 hora. Es que dispone de un 

modelo del mundo interno que permitiría realizar un auto-entrenamiento (a modo GAN) con datos 

auto-generados
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3
ASPECTOS ÉTICOS 

Y LEGALES EN 

TORNO A LAS IAS 

EN SALUD
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LLM: EXPECTATIVA VS. REALIDAD

EXPECTATIVAS REALIDADvs.
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LOS LLM

GENERA UN FLUJO DE TEXTO COHERENTE 

ESTADÍSTICAMENTE AL “CONOCIMIENTO” CONVENCIONAL 

ACUMULADO (EL DATASET)

Lo más sorprendente de todo es lo "humano" que es. Demasiado humano... ¡Y esto tiene implicaciones científicas!

EL LENGUAJE HUMANO (Y EL PENSAMIENTO Y EL CONOCIMIENTO Y LA 

MEMORIA...) ES MÁS SENCILLO Y MODELIZABLE EN SU ESTRUCTURA DE LO 

QUE CREÍAMOS
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Érase una vez un gato negro llamado

Bagheera. Era un gato muy especial 

porque le encantaban las latas de 

sardinas. Cada vez que oía el ruido de 

una lata de sardinas abriéndose, 

Bagheera corría hacia la cocina para 

intentar coger una antes de que alguien 

lo hiciera.
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00100000 01100001 01100010 01100001 0110111001110011

HUMANOS

MÁQUINAS

LA "NEUTRALIDAD" DE LAS MÁQUINAS

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com



Los algoritmos generativos han sido entrenados con 

datos que tienen propiedad intelectual sin ningún tipo 

de contraprestación ni compensación

IN

¿Por qué deben 

tomarme datos míos 

para entrenar 

algoritmos de los que yo 

no me beneficiaré?

PROPIEDAD INTELECTUAL

OUT

¿De quiénes son las 

obras “influidas” por 

artistas existentes? 

¿Dónde separamos 

influencia de copia?
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CONCEPTUALIZACIÓN 

DEL MODELO

GESTIÓN DE LOS 

DATOS DEL MODELO

DESARROLLO DEL 

MODELO

IMPLEMENTACIÓN DEL 

MODELO

USO DEL MODELO Y 

TOMA DE DECISIONES

CASOS DE USO POCO 

ÉTICOS

DATOS INCOMPLETOS 

O INEXACTOS

PROBLEMAS DE 

PRIVACIDAD

PROBLEMAS CON LA 

PROPIEDAD DE LOS 

DATOS

DATOS POCO 

REPRESENTATIVOS

RESULTADOS 

SESGADOS O 

DISCRIMINATORIOS

MODELO INESTABLE

MODELO DEGRADABLE

ERRORES DE 

IMPLEMENTACIÓN

ENTORNO 

TECNOLÓGICO "POBRE"

POCO ENTRENAMIENTO

PROBLEMAS CON EL 

ENTORNO 

TECNOLÓGICO

FALTA DE RESPUESTA 

ANTE PROBLEMAS

AMENAZAS A LA 

SEGURIDAD

FALLAS EN EL 

INTERFASE HUMANO-

MÁQUINA

CICLO DE 

APRENDIZAJE 

INSUFICIENTE

1 2 3 4 5

RIESGOS DE LA IA POR FASES
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ALUCINACIONES (HALLUCINATIONS)
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SOBREAJUSTE (Overfitting)

Entrenamiento con un dataset limitado y inferencial muy

rígida.

ENTRENAMIENTO INSUFICIENTE (Poor Training)

MODELO INADECUADO (Inadequate model 

Architecture)

SUB-OPTIMIZACIÓN (Parameters)

EXCESO DE CREATIVIDAD (Over sampling)

Salida (Output) no relacionada con la Entrada (Input) ni los Datos de 

Entrenamiento, sino con el proceso interno del propio algoritmo

ALUCINACIONES (HALLUCINATIONS)

LAS ALUCINACIONES SON INHERENTES A LA 

GENERACIÓN DE CONTENIDOS

¿Cáncer?
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Se dan cuando un sistema informático refleja los valores de los humanos 

implicados en la codificación y recolección de datos para entrenar el algoritmo

PRE-EXISTENTES
Refleja sesgos sociales o 

ideológicos subyacentes (es 

decir, pre-existentes)

TÉCNICOS
Debidos a limitaciones técnicas

EMERGENTES
Resultantes del uso de los algoritmos en 

contextos nuevos oa falta de datos 

selectivos

SESGOS (BIAS)

FORZADOS
??

EJEMPLO:

LISTA DE INVITADOS A UNA BODA

US/UK: mucha gente del trabajo

ES/IT: familia + círculo amistades “light”

Latinoamérica: familia extensa
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CAJA 

NEGRA

ENTRADA
(INPUT)

INTERPRETABLE

¿CÓMO APRENDE?

¿CÓMO TOMA DECISIONES?

¿QUÉ CARACTERÍSTICAS MUESTRA?

SALIDA
(OUTPUT-

PREDICIÓN)

EXPLICABLE

COMPLETITUD

ALGORITMOS DE CAJA NEGRA, 

INTERPRETABILIDAD Y EXPLICABILIDAD

¿QUIÉN ES 

RESPONSABLE DE 

LA SALIDA?

NO SABEMOS CÓMO SE 

GENERA LA SALIDA 

(protección intelectual, 

complejidad...)

ENTENDEMOS COMPLETAMENTE 

QUE FACTORES DE ENTRADA 

PROVOCAN DETERMINADA SALIDA

ENTENDEMOS MÁS 

O MENOS LO QUE 

HACE

?
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EL ESPACIO DE EMBEDDING Y EL AJUSTE DE PARÁMETROS (EL CONOCIMIENTO POR 

SÉ) EN INGLÉS SE HAN USADO A TODOS LOS IDIOMAS. AL REVÉS NO 

(COLONIZACIÓN CULTURAL Y ONTOLÓGICA).

EL CONSUMO ENERGÉTICO y DE AGUA DEL ENTRENAMIENTO Y USO ES 

INGENTE (¿ES ACEPTABLE?)

LAS BARRERAS DE ENTRADA A LA CREACIÓN DE IAS GENERATIVAS (ESPACIOS 

DE EMBEDDING-SERVIDORES DE ENTRENAMIENTO) ES MUY ELEVADA

MODELOS PROGRAMADOS PARA MOSTRAR EMPATÍA LOGRAN CONECTAR 

EMOCIONALMENTE CON EL ANIMISMO NATURAL DE LAS PERSONAS

OTRAS CONSIDERACIONES

500M€
(248M€ para tener acceso a librerías científicas)
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Los Datasets de entrenamiento (y el espacio de embedding) son el núcleo de los modelos

ASPECTOS ÉTICOS
• Confidencialidad y protección de los datos

• Consentimiento informado

• Excepcionalismos

• Retro-información: hallazgos secundarios

LOS DATOS DE SALUD

USO SECUNDARIO DE LOS DATOS

Procesamiento de datos (personales, clínicas y genómicas) para 

fines distintos a los que se persiguieron originalmente.

ANONIMIZACIÓN [IRREVERSIBLE] No aplica RGPD

PSEUDONIMIZACIÓN [REVERSIBLE] Aplica RGPD

DESIDENTIFICACIÓN [REVERSIBLE] Aplica RGPD

FEDERACIÓN [REVERSIBLE] Aplica RGPD

Espacio Europeo de Datos de Salud (EEDS)
• Datos no identificables

• Elevados estándares de privacidad y ciberseguridad

• Condiciones estrictas de acceso
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CAJA NEGRA

EL USO DE LA IA EN SALUD

INTERPRETABILIDAD

¿POR QUÉ ES NECESARIO ENTENDER EL 

PROCESO DE TOMA DE DECISIONES?

• SEGURIDAD

• CONFIANZA

• RESPONSABILIDAD

• IDENTIFICAR SESGOS

• DETECTAR ERRORES

• MEJORAR LAS PREDICCIONES

• GARANTIZAR LA EQUIDAD

• TRANSPARENCIA

• CUMPLIMIENTO DE LA NORMATIVA

EXPLICABILIDAD

MODELOS ADITIVOS GENERALIZADOS (GAMS)
► Proporcionan una representación clara y comprensible de cómo cada característica contribuye a la predicción del modelo.

VISUALIZACIÓN DE REDES NEURONALES
► Ayuda a entender cómo los datos se procesan a través de las capas de la red.

REGRESIÓN SIMBÓLICA
► Ofrece fórmules simbólicas que pueden ser interpretadas sin necesidad de conocimientos técnicos avanzados.

EXPLICACIONES CONTRAFACTUALES
► Permiten explorar cómo cambios en las características de entrada podrían haber llevado a un resultado diferente.

PACIENTES

PRÁCTICA 

CLÍNICA

SISTEMA

EXPLICACIONES POST-HOC

RESPONSABILIDAD
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EU IA ACT

RIESGO INACEPTABLE
• Despliegue de técnicas subliminales, manipuladoras 

o engañosaspara distorsionar el comportamiento y 

perjudicar la toma de decisiones con conocimiento 

decausa

• Explotar las vulnerabilidades relacionadas con la 

edad, la discapacidad o las circunstancias 

socioeconómicas para distorsionar el comportamiento

• Sistemasde categorización biométrica que infieran 

atributos sensibles (raza, opiniones políticas, afiliación 

sindical, creencias religiosas o filosóficas, vida sexual u 

orientación sexual)

• Sistemas de puntuación social

• Evaluar el riesgo de que un individuo cometa delitos 

penales

• Compilación de bases de datos de reconocimiento 

facial

• Inferir emociones en lugares de trabajo o centros 

educativos

• Identificación biométrica remota (RBI) "en tiempo 

real" en espacios de acceso público para las FFSS

RIESGO MÍNIMO
• No regulación

IESGO LIMITADO
• Garantizarque los usuarios finales sean 

conscientes de que están interactuando con 

IA

ALTO RIESGO
• Biometría no prohibida: Sistemas de categorización 

biométrica. Sistemasde reconocimiento de emociones.

• Componentesde seguridad en la gestión y explotación 

de infraestructuras digitales críticas, tráfico rodado y 

suministro de agua, gas, calefacción y electricidad.

• Educación y formación profesional.

• Empleo, gestión de trabajadores y acceso al 

autoempleo.

• Acceso y disfrute de servicios públicos y privados 

esenciales: servicios públicos, banca, seguros, 

telecomunicaciones, asistencia médica, urgencias, 

policía, bomberos…

• Aplicación de la ley: sistemas de evaluación de 

riesgos.

• Gestión de la migración, asilo y control fronterizo.

• Administración de justicia y procesos democráticos.

OBLIGACIONES
• Sistemas adecuados de evaluación y mitigación de 

riesgos;

• Alta calidad de los conjuntos de datos que alimentan el 

sistema para minimizar los riesgos y resultados 

discriminatorios;

• Registro de la actividad para garantizar la trazabilidad 

de los resultados;

• Documentación detallada que proporcione toda la 

información necesaria sobre el sistema y su finalidad 

para que las autoridades evalúen su conformidad;

• Información clara y adecuada para el implementador;

• Medidas adecuadas de supervisión humana para 

minimizar el riesgo;

• Alto nivel de robustez, seguridad y precisión.
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¿QUÉ PARTE DE NUESTRA INTELIGENCIA ES CONSCIENCIA?

• PROPIOCEPCIÓN

• MODELO DEL MUNDO

• INTUICIÓN

• MOVIMIENTO

• GOBERNANZA

• PROCESAMIENTO DE ESTÍMULOS SENSORIALES
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4
PROMPTING: EL 

ARTE DE HABLAR 

CON LA MÁQUINA
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PROMPTING: HABLAR CON LAS MÁQUINAS

PROMPT 
Es una instrucción, pregunta o texto, formulada en lenguaje natural, 

que se utiliza para interactuar con sistemas de inteligencia artificial 

pidiéndoles que realicen una tarea concreta.

ChatGPT no puede escribir un libro de manera automática ni continua con un solo prompt.

Está diseñado para proporcionar respuestas acordes (en longitud y 

contexto) al prompt de entrada (la pregunta).
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LA IMPORTANCIA DEL PROMPT
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TRANSFORMERS: LA VENTANA DE CONTEXTO

VENTANA DE CONTEXTO
La cantidad de tokens que el modelo puede procesar al 

momento de interpretar una secuencia de texto

ChatGPT 3.5 4k tokens (16k)

ChatGPT 4.0 32k tokens

ChatGPT 4 Turbo 128k tokens (300 pàgines)

Gemini 1.5 Pro 1M tokens (1h vídeo)

CHUNKING

CONCISIÓN
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FRAMEWORKS

RTF Framework
• Role: Act as a ROLE

• Task: Create a TASK

• Format: Show as FORMAT
Ejemplo: Un vendedor de anuncios de 

Facebook diseña una campaña publicitaria de 

Facebook para promover nueva ropa de 

fitness. Crea un storyboard con creatividades 
de anuncios, copia, visuales y estrategia.

TAG Framework
• Task: Define TASK

• Action: State the ACTION

• Goal: Clarify the GOAL
Ejemplo: Un directivo evalúa los puntos 

fuertes y débiles del equipo para mejorar su 

rendimiento. El objetivo es elevar la nota 
media de 6 a 7,5 el próximo trimestre.

BAB Framework
• Before: Explain Problem

• After: State Outcome

• Bridge: Ask to BRIDGE
Ejemplo: Para mejorar el ranking SEO hasta 

los 50 primeros en 90 días, se desarrolla un 

plan detallado que incluye las 20 mejores 
palabras clave.

CARE Framework
• Contexto: Give the CONTEXT

• Action: Describe ACTION

• Result: Clarify the RESULT

• Ejemplo: Give the EXAMPLE
Ejemplo: El lanzamiento de ropa sostenible y 

una campaña publicitaria centrada en el 

compromiso medioambiental tienen como 

objetivo aumentar la sensibilización y las 

ventas, de forma similar a la iniciativa de la 
Patagonia.

RISE Framework
• Role: Specify the ROLE

• Input: Describe INPUT

• Steps: Ask for STEPS

• Expectation: Describe the 

EXPECTATION
Ejemplo: Un estratega de contenido recopila 

información sobre el público, proporciona 

preguntas sobre las tendencias del sector, 

identifica temas clave, crea un calendario 

editorial y redacta contenido que se alinee con 
el mensaje de marca.
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FRAMEWORKS
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EJEMPLOS
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SUPERPODERES: GPTs
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SUPERPODERES: Mis GPT

Guías clínicas

Protocolos

Ejemplos

Directrices

Generación de imágenes
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EJERCICIOS

Propose 10 research topics related to HIV that would be valuable for further study. 

Each topic should be accompanied by a brief explanation of its significance, within 

150 words and references from scientific papers published in the last 2 years. 

Besides this, propose a serious but funny title for each research paper

Propose 10 research topics related to Infectious diseases that would be valuable 

for further study.  Each topic should be accompanied by a brief explanation of its 

significance, within 150 words and references from scientific papers published in 

the last 2 years. Besides this, propose a serious but funny title for each research 

paper
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5
HERRAMIENTAS DE 

IA (GENERATIVA) 

ÚTILES PARA EL 

DÍA A DÍA
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INVESTIGACIÓN

CLÍNICAS

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

...

GENERALISTASESCRITURABIBLIOGRAFÍA CONOCIMIENTO

...

...

...

...

penelope.ai

...... Schoolar.ai

HERRAMIENTAS DE IA (GENERATIVA) ÚTILES POR EL DÍA ADÍA

...

...

...
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#

Connected Papers permite 

obtener una visualización 

gráfica de las conexiones 

"reales" entre artículos 

científicos.

Crea un mapa visual de 

artículos relacionados para no 

olvidar nada.

https://www.connectedpapers.com/

FREEMIUM

INVESTIGACIÓN BIBLIOGRÁFICA
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#

Herramienta para 

encontrar papeles 

conectados.

Para cada paper te 

proporciona información 

de impacto y papeles 

relacionados: por autor, 

por tema, por impacto...

https://inciteful.xyz/

FREE

INVESTIGACIÓN BIBLIOGRÁFICA
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https://inciteful.xyz/
https://inciteful.xyz/


#

Herramienta para 

empezar una búsqueda 

de artículos respecto a 

un tema concreto.

Permite crear 

colecciones y ver las 

relaciones entre sí.

https://researchrabbitapp.com/

FREE

INVESTIGACIÓN BIBLIOGRÁFICA

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://researchrabbitapp.com/


#

Búsquedas semánticas

en Google Schoolar

https://www.semanticscholar.org/

FREE

INVESTIGACIÓN BIBLIOGRÁFICA

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://researchrabbitapp.com/
https://www.semanticscholar.org/


#
Scispace permite realizar 

búsquedas bibliográficas que 

presenta resumidas.

Ofrece un ayudante (co-piloto) 

para refinar cuestiones en torno a 

los papeles.

El ayudante también ayuda 

leyendo papeles: hace resúmenes, 

busca artículos relacionados, 

responde a dudas y explica 

conceptos, gráficos y fórmulas 

matemáticas.

https://scispace.com/

https://typeset.io/

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO

FREEMIUM

Presenta un resumen 

compendio de los 5 top 

artículos referenciando

Un filtro muy 

potente

Permite consultar en 

torno a un papel

Explica las fórmulas, 

tablas y gráficos

Proporciona respuestas 

referenciadas sobre el papel y 

las localiza
Presenta artículo a artículo y se 

pueden añadir las columnas que se 

desee
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https://scispace.com/
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#

Consensus busca respuestas en 

trabajos de investigación de 

todas las disciplinas científicas 

a preguntas de sí o no, en busca 

de consensos, relaciones entre 

conceptos o efectos de un 

concepto.

Entiende español.

https://consensus.app/

FREEMIUM

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO

Explica lo que pone 

el papel respecto a 

tu consulta

Genera una 

explicación 

referenciada 

de la síntesis

Genera un resumen de 

consenso y el Consensus Meter

(para cuestiones de Sí o No)
Potente 

filtro

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com
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#
Un ChatGPYT entrenado con 

millones de artículos científicos.

1. Responde a preguntas realizando 

una búsqueda bibliográfica, 

proporcionando los resúmenes de 

todos los artículos y generando una 

respuesta de consenso.

2. Crea un listado de conceptos 

relacionados para facilitar la 

búsqueda posterior

3. Extrae información de un listado de 

papers (key findings, summary, 

intervention, population...)

https://elicit.com/

FREEMIUM

Entiende el español, pero 

responde siempre en inglés.

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://elicit.com/
https://elicit.com/


#

Herramienta para 

“preguntar” a los papers 

y responde con 

referencias (indica en el 

paper donde está la 

respuesta).

Genera resúmenes.

Español.

https://app.humata.ai/

FREEMIUM

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com
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#
EvidenceHunt permite hacer

preguntas em linguaje natural 

y devuelve respuestas de 

consenso referenciadas.

También permite hacer

búsquedas.

Todos los artículos 

referenciados se muestran

con un análisis PICO muy

visual.

Entiende el español, pero 

responde siempre en inglés.

Población

Intervention

Control

Outcome

Conclusion

https://evidencehunt.com/

FREEMIUM

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO
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https://evidencehunt.com/


#

Permite hacer revisiones

bibliográficas proporcionando 

respuestas referenciadas.

Es el acceso a Google Scholar 

em linguaje natural.

Entiende el catalán/español, 

pero responde siempre en 

inglés.

https://scholarai.io/

FREE

INVESTIGACIÓN CONOCIMIENTO
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#
Revisor de artículos científicos

pre-peer-review (en fase beta).

Permite escoger la revista en la 

que queremos publicar para 

obtener una revisión personalizada 

y adaptada al medio.

Recomienda revistas donde 

publicar, eventos donde presentar 

y artículos similares.

https://www.heyscience.ai/

FREE

INVESTIGACIÓN ESCRITURA
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https://www.heyscience.ai/
https://www.heyscience.ai/


#

Revisor de artículos 

científicos.

Múltiples herramientas de 

escritura y detección de 

plagio.

Recomendaciones 

gramaticales, lingüísticas, de 

estilo.

https://paperpal.com/

INVESTIGACIÓNESCRITURA

FREEMIUM

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://www.heyscience.ai/
https://paperpal.com/


#
HIX Bypass hace

indetectable el texto de 

IA generado por

modelos de lenguaje

cómo ChatGPT, GPT-4 y 

Bard

https://hix.ai//

INVESTIGACIÓNESCRITURA
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https://app.yomu.ai/
https://hix.ai/
https://www.heuristi.ca/


#

INVESTIGACIÓNESCRITURA

Asistente a la escritura

con copilot y 

herramientas de IA.

Permite buscar e incluir

referencias a las 

afirmaciones.

https://jenni.ai/

FREEMIUM

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com
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#
Dx29 permite diagnosticar 

enfermedades raras en base a 

síntomas cronológicos

Ofrece posibles patologías 

comparando síntomas

Diagnóstico e información de 

enfermedades raras en base a 

síntomas (síntomas, informes, 

texto...)

Funciona también en español.

https://dx29.ai/

FREE

APOYO CLÍNICO
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https://dx29.ai/
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#

Ubie, mediante un cuestionario 

guiado muy exhaustivo, proporciona 

un diagnóstico potencial así como la 

urgencia/severidad de la condición

Ubie está siendo utilizado por los 

médicos de primaria en el sistema 

público japonés como soporte al 

diagnóstico a la vez que “entrenan” la 

IA

Sólo en inglés

https://ubiehealth.com/

FREE

APOYO CLÍNICO
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https://ubiehealth.com/https:/ubiehealth.com/
https://ubiehealth.com/


#
Nabla transcribe perfectamente la 

conversación entre médico y paciente y genera 

un resumen estructurado (antecedentes, 

historia familiar, entorno social, 

medicamentos...) que puede ser enganchado a 

los sistemas del hospital.

Diferentes plantillas por especialidades.

Posibilidad de personalizar el informe y enviarlo 

al paciente.

Asistente para ampliar nota con observaciones 

pertinentes.

Permite incluir el ICD-10.

Genera recomendaciones y cartas por los 

pacientes

Entiende el español.

https://www.nabla.com/

FREE

APOYO CLÍNICO

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://www.nabla.com/
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#

Directorio de plataformas de 

IA; organizadas, explicadas y 

valoradas

https://theresanaiforthat.com/

FREE

APLICACIONES GENÉRICAS

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://theresanaiforthat.com/
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#
https://www.futurepedia.io

FREE

APLICACIONES GENÉRICAS

Directorio de plataformas de 

IA; organizadas, explicadas y 

valoradas
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#

Un ChatGPT con conexiónen internet y 

que proporciona referencias de dónde 

quita la información.

Optimizado para evitar alucinaciones.

Permite hacer búsquedas científicas.

Español.

https://www.perplexity.ai/

FREE

APLICACIONES GENÉRICAS
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#

Generador de presentaciones 

completas a partir de unas 

pocas indicaciones.

Español.

https://gamma.app/

FREEMIUM

APLICACIONES GENÉRICAS

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://gamma.app/
https://gamma.app/


#

Otter.ai es una herramienta impulsada por IA 

que ayuda los usuarios a grabar y transcribir 

reuniones y conversaciones con precisión. 

Utiliza inteligencia artificial para transcribir 

conversaciones en tiempo real y generar notas 

compartibles, buscables, accesibles y seguras.

Puede unirse automáticamente a reuniones en 

zoom, Microsoft teams y google meet y 

capturar diapositivas. También destaca puntos 

clave, asigna tareas, y genera resúmenes que 

se pueden compartir y recordar fácilmente.

https://otter.ai/

FREEMIUM

APLICACIONES GENÉRICAS
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#
tl:dv es una herramienta impulsada por IA que 

ayuda los usuarios a grabar y transcribir 

reuniones y conversacionescon precisión. 

Utiliza inteligencia artificial para transcribir 

conversaciones en tiempo real y generar notas 

compartibles, buscables, accesibles y seguras.

Puede unirseautomáticamente a reuniones en 

zoom, Microsoft teams y google meet y 

capturar diapositivas. También destaca puntos 

clave, asigna tareas, y genera resúmenes que 

se pueden compartir y recordar fácilmente.

https://tldv.io/

FREEMIUM

APLICACIONES GENÉRICAS
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GUIDELINES FOR REPORTING THE USE OF 

PRE-TRAINED MODELOS (SUCH AS CHATGPT)

1. LA FUNCIÓN DEL MODELO GENAI EN SU ESTUDIO.Describa el propósito de utilizarGenAIen su estudio y cómo 

encaja en el flujo de trabajo de su proyecto.

2. Proporcione el nombre, la versión y el desarrollador exactos del modelo, como las indicaciones "ChatGPT3.5 

(Open AI, 2023)".

3. PRONTOS:Para modelos de lenguaje grandes, proporcione las indicaciones (prompts) utilizadas en el estudio. 

Detalle los criterios de selección rápidos, si procede.

4. FECHAS:Conjunto. Describa el conjunto de datos de su estudio en el que ha aplicado el modeloGenAI. 

Proporcione una referencia al conjunto de datos.

5. CÓDIGO.Si ha utilizado código para aplicar el modeloGenAIo evaluar su salida, proporcione una referencia al 

código original y especifique las modificaciones hechas para la investigación actual. Si ha escrito el código, 

colóquelo en un repositorio público, si es posible, y proporcione una referencia.

6. MÉTODOS DE EVALUACIÓN.Describa su método para evaluar la salida del modelo, como las métricas que ha 

utilizado y quién (o qué software) ha servido como evaluadores.

7. HARDWARE (HARDWARE) Y ACTIVOS COMPUTACIONALES.Proporcione una descripción de los recursos 

computacionales y del hardware utilizados en su estudio.

8. Benchmarking de rendimiento.Si ha comparado el rendimiento del modeloGenAIcon el rendimiento de otros 

métodos de investigación, describa cómo se ha hecho la comparación (métricas, especificidades de cada 

método).

9. ADVERTENCIAS Y SENCOS.Describa los aspectos desconocidos del modeloGenAIque podrían hacer que sea 

difícil para otros reproducir su estudio.

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com



6
TALLER

USANDO LAS 

HERRAMIENTAS DE 

IA GENERATIVAS

CÓMO ESCRIBIR UN ARTÍCULO CIENTÍFICO: DESDE LA 

IDEA Y LA BÚSQUEDA BIBLIOGRÁFICA HASTA EL 

FORMATEO PARA UNA REVISTA DE ALTO IMPACTO.
© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com



Presenta un resumen 

compendio de los 5 top 

artículos referenciándolos

Presenta articulo a articulo 

pudiendo agregar las 

columnas que se quieran

Un filtro muy 

potente

Sugerencias en las 

preguntas

Idioma
Preguntas en 

lenguaje natural

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://scispace.com/


Permite consultar 

acerca de un paper

Explica las 

fórmulas, tablas y 

gráficos

Proporciona respuestas 

referenciadas sobre el 

papel y las localiza

Sugiere preguntes 

pertinentes

Permite diversas 

acciones sobre 

selecciones
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Permite preguntar a 

una colección de 

papers

Extrae información 

importante Libreta donde usar 

IA para cambiar el 

texto, traducir, 

extender...

Permite usar IA 

generativa... Permite usar las 

sugerencias o 

mejorarlas

Detector de 

plagio e IA
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https://scispace.com/


Explica lo que 

pone el papel 

respecto a tu 

consulta

Genera una 

explicación 

referenciada 

de la síntesis

Genera un resumen de 

consenso y el 

Consensus Meter (para 

cuestiones Sí/No)

Potente 

filtro

Detalles 

de cada 

artículo

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com

https://consensus.app/


Permite ver 

detalles del 

estudio

Proporciona el 

abstract y la 

respuesta a la 

cuestiónPermite guardar 

los resultados

Integra rankings de 

revistas serias

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com
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EJERCICIOS

• BASED ON LATEST HIV RESEARCH GAPS, CAN YOU SUGGEST 10 STUDIES TO BE CONDUCTED TO COVER 

THOSE GAPS?

• WHAT ARE THE TOP 10 TRENDING RESEARCH GAPS IN HIV, ACCORDING TO RECENT PEER-REVIEWED PAPERS?

• WHAT NOVEL APPROACHES ARE BEING EXPLORED TO PREVENT HIV TRANSMISSION?

• COULD YOU PROVIDE ME WITH 5 TITLES FOR SERIOUS BUT FUNNY AND WITTY PEER-REVIEW PAPERS IN THE 

FIELD OF HIV?

• WRITE THE INTRODUCTION TO A LITERATURE REVIEW ON NEW FORMULATIONS FOR LONG-ACTING 

ANTIRETROVIRAL THERAPY (ART) IN HIV

• HOW BEHAVIORAL AND SOCIAL INTERVENTIONS COULD IMPROVE QOL OF HIV PATIENTS? WRITE ME A THREE 

SENTENCES WITH CITATIONS AND THEN SUGGEST AREAS FOR FUTURE RESEARCH

• COMPOSE 3 TALKING POINTS FOR A PANEL DISCUSSION ON RECENT ADVANCEMENTS IN THE TREATMENT OF 

HIV. EACH TALKING POINT SHOULD BE NO MORE THAN 150 WORDS

• CAN YOU OUTLINE A LITERATURE REVIEW FOR LAST TRENDS IN HIV RESEARCH?

© 2024 Alexandro Aísa | alex.aisa@gmail.com
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EJERCICIOS

BASED ON LATEST HIV RESEARCH GAPS, CAN YOU SUGGEST 10 STUDIES TO BE CONDUCTED 

TO COVER THOSE GAPS?

1. Long-term Effects of ART on Aging Populations with HIV

• Study Focus: Investigate the long-term impact of antiretroviral 

therapy (ART) on aging, including comorbidities like cardiovascular 

diseases and osteoporosis among elderly HIV-positive individuals.

2. Neurocognitive Impairments in Pediatric HIV Cases

• Study Focus: A longitudinal study to assess neurocognitive 

development in children born with HIV, especially focusing on those 

who start ART at various stages of their childhood.

3. Impact of Socio-economic Factors on HIV Treatment 

Adherence

• Study Focus: Explore how varying socio-economic backgrounds 

affect adherence to HIV treatment regimes and outcome 

disparities, aiming to develop targeted interventions.

4. HIV Transmission Dynamics Among Transgender Populations

• Study Focus: Research the specific risks and transmission 

dynamics of HIV within transgender communities, considering 

hormone therapy’s impact on ART effectiveness.

5. PrEP Accessibility and Utilization in Remote Areas

• Study Focus: Examine the barriers to accessing and using Pre-

Exposure Prophylaxis (PrEP) in rural and underserved regions, 

proposing strategies to improve outreach and education.

6. Genetic Factors in HIV Resistance

• Study Focus: A genetic epidemiology study on individuals who are 

naturally resistant to HIV infection to uncover potential genetic 

therapies or vaccine targets.

7. Behavioral Health Interventions in HIV Prevention Among 

Youth

• Study Focus: Develop and test behavioral health interventions 

aimed at preventing HIV in adolescents, with a focus on digital 

platforms for education and engagement.

8. Comparative Efficacy of Different ART Regimens Across 

Ethnicities

• Study Focus: Compare the efficacy and side effects of various ART 

regimens among diverse ethnic groups to tailor treatment plans 

more effectively.

9. Role of Microbiome in HIV Progression and Treatment 

Outcomes

• Study Focus: Investigate how the human microbiome influences HIV 

progression and patient responses to different treatments, aiming 

to integrate microbiome management into HIV care.

10.HIV and Co-infections: A Study on Co-management Strategies

• Study Focus: Assess the best practices for managing co-infections 

in HIV-positive patients, such as tuberculosis and hepatitis, to 

improve overall treatment outcomes and quality of life.
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EJERCICIOS

BASED ON LATEST HIV RESEARCH GAPS, CAN YOU SUGGEST 10 STUDIES TO BE CONDUCTED 

TO COVER THOSE GAPS? GIVE EACH STUDY A SERIOUS BUT FUNNY TITLE AND INCLUDE 

REFERENCES HIGHLIGHTING THE NEED

1. "Monkey Business: Unraveling the HIV/AIDS Mystery in Non-Human 

Primates"

• Study aim: To understand the unique dynamics of HIV infection and progression 

in non-human primates, potentially offering insights into prevention and 

treatment strategies for humans.

• Reference: The need for understanding non-human primate models arises from 

their critical role in HIV research, as highlighted by Sharma et al. (2022).

2. "The Great Escape: Tracking HIV's Evasion Tactics"

• Study aim: To identify and characterize mechanisms employed by HIV to evade 

the immune system, with a focus on developing strategies to enhance immune 

recognition and clearance of the virus.

• Reference: The study by Doitsh et al. (2014) emphasizes the need to understand 

HIV's immune evasion strategies to improve therapeutic approaches.

3. "Battle of the Sexes: Uncovering Gender Disparities in HIV Progression"

• Study aim: To explore the biological and social factors contributing to gender 

disparities in HIV progression and treatment outcomes, aiming to develop 

gender-specific interventions.

• Reference: As noted by Sabin et al. (2018), gender disparities in HIV 

infection and care persist, necessitating further research.

4. "Baby Steps: Deciphering the Enigma of Pediatric HIV"

• Study aim: To investigate the unique aspects of HIV infection and treatment in 

children, including mother-to-child transmission, with the goal of optimizing 

pediatric HIV care.

• Reference: The unique challenges of pediatric HIV, as outlined by Prendergast 

et al. (2014), underscore the need for dedicated research in this area.

5. "The Long Haul: Unveiling the Secrets of HIV Long-Term Survivors"

• Study aim: To study individuals who have naturally controlled HIV infection 

without antiretroviral therapy, aiming to identify protective factors that 

could inform cure strategies.

• Reference: Long-term survivors, as discussed by Saez-Cirion et al. (2013), 

present a unique opportunity to understand immune control of HIV.

6. "Mind the Gap: Addressing HIV Stigma in the Digital Age"

• Study aim: To examine the impact of social media and online platforms on HIV-

related stigma and discrimination, and to develop interventions to mitigate 

negative effects.

• Reference: The evolving nature of HIV stigma, as mentioned by Earnshaw et al. 

(2019), warrants investigation into its manifestation in digital spaces.

7. "Back to the Future: Predicting HIV's Next Move with Evolutionary 

Insights"

• Study aim: To utilize evolutionary biology approaches to forecast potential 

future changes in HIV, aiding in the development of proactive prevention and 

treatment strategies.

• Reference: The rapid evolution of HIV, as reviewed by Lemey et al. (2018), 

emphasizes the importance of predictive modeling.

8. "One Step at a Time: Optimizing HIV Treatment Adherence"

• Study aim: To identify barriers and facilitators to antiretroviral therapy 

adherence, and to design interventions to improve treatment compliance and 

outcomes.

• Reference: Poor adherence to treatment, as reported by Mills et al. (2016), 

remains a significant challenge requiring further research.

9. "The Hidden Enemy: Unmasking HIV Reservoirs"

• Study aim: To develop novel strategies to target and eradicate latent HIV 

reservoirs, a major obstacle to achieving a cure.

• Reference: The persistence of latent HIV reservoirs, as explained by Margolis 

et al. (2016), is a critical barrier that needs further investigation.

10. "Perfect Match: Tailoring HIV Prevention for Key Populations"

• Study aim: To design and evaluate tailored HIV prevention interventions for 

key affected populations, such as men who have sex with men, sex workers, and 

people who inject drugs.

• Reference: Key populations continue to bear a disproportionate burden of HIV, 

as outlined by Beyrer et al. (2012), requiring context-specific prevention 

strategies.
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EJERCICIOS

https://sci-hub.se/
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EJERCICIOS

Propose 10 research topics related to HIV that would be valuable for further study. 

Each topic should be accompanied by a brief explanation of its significance, within 

150 words and references from scientific papers published in the last 2 years. 

Besides this, propose a serious but funny title for each research paper

Propose 10 research topics related to Infectious diseases that would be valuable 

for further study.  Each topic should be accompanied by a brief explanation of its 

significance, within 150 words and references from scientific papers published in 

the last 2 years. Besides this, propose a serious but funny title for each research 

paper
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EJERCICIOS

Propose 5 research topics related to HIV that would be valuable for further study. 

Each topic should be accompanied by a brief explanation of its significance, within 

150 words and references from scientific papers published in the last 2 years. 
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